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“可信”，是大模型大规模服务产业和社会的前提。不确保可信，就不会有产业变革与AGI时代

• 生成式AI的技术特点，带来模型的创造性，但也带来极高的“bug rate”

• 生命攸关、财产攸关等敏感领域，如何确保可信、有效应用大模型服务产业，缺乏标准，技术成熟度差距较大

• 当下大模型技术创新关注在通识能力与模态扩展上，在特定领域知识强化、真实性、准确性提升上关注不够

不懂领域专业知识

金融通识：未经金融专业训练，专业理解弱

私域知识：不理解专属服务条款和知识

有没有稳赚不赔且收益很高的基金？

做不了复杂决策

复杂任务：无法胜任复杂推理、量化分析、运筹

优化、精细化匹配等决策任务

35岁有房年入20万，如何配置资产？

不可靠

幻觉与严谨性冲突

合规性：投资者适当性、营销适当性、展业范围

价值主张：价值投资、风险平衡、科学配置

有20万资产，是否能买这只私募基金？

大模型实际产业落地遇到的“可信”挑战

大模型产业落地即是机会，也有巨大挑战 OpenSPG/KAG



1、知识增强路线(检索、Graph、KG等)

2、垂域典型问题(逻辑、事实、语义等)

3、KAG框架设计(语义对齐、逻辑推理等)

4、KAG业务应用(医疗、政务、黑产、通用等)

大纲

OpenSPG/KAG



知识增强大模型的主要路线

以文档检索为基础演进，Docs => R + G 

以检索(Docs Retrieval)为始、以LLM生成(Generation)为终

Gen(Query, Top(N,              ))

切分 索引

Docs
Chunks

检索

Chunks

OpenSPG/KAG



基于文档检索的RAG的主要流程

LLM 在回答问题或生成文本
时，先会从大量文档中检索
出相关的信息，然后基于这
些信息来生成回答。

Retrieval-Augmented Generation for Large Language Models: A Survey： 

https://arxiv.org/pdf/2312.10997
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基于文档检索的RAG面临的挑战

文档块
文件

清洗、分割 向量数据库编码

用户 查询

相关文档块

相似度计算

#1

#2

#N

...

...

上下文 冻结的大语言模型

难以容纳多模态数据

信息缺失，没有充分利用文档中的例如图
像、表格等多模态数据

孤立的文本表示

依赖文本的语义相似度，只能确定文档之
间的相似的，无法捕获不同之间的具体关
系，以及为什么相关

复杂推理弱
向量检索在面对复杂问题面临挑战，例如
需要多跳、复杂逻辑。LLMs推理能力有限

信息缺乏校验

检索到错误。噪声的信息后生成错误答案，
仍然可能存在幻觉

索引阶段

检索阶段

生成阶段

Retrieval-Augmented Generation for Large Language Models: A Survey： 

https://arxiv.org/pdf/2312.10997
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知识增强大模型的主要路线

GraphRAG, KG增强文档索引，Docs => G-C Index => R + G 

以检索(Docs Retrieval)为始、以LLM生成(Generation)为终

Gen(Query, Top(N,              ))

切分 索引

Docs
Chunks

检索

Chunks
OpenIE

Graph-Chunk based 
inverted Index

前处理

OpenSPG/KAG



以GraphRAG(ms)为代表的全局摘要

王维
王维（693年或694年或701年—761年），
字摩诘，号摩诘居士，河东蒲州人，祖籍山
西祁县。唐朝诗人、画家。出身太原王氏分
支河东王氏。于开元十九年（731年）状元
及第，历官右拾遗、监察御史、河西节度使
判官, ….

蒲州
古代地名。 永济古称蒲坂，是中华民族发祥
地的核心区域，司马 迁在《史记》中称这里
为“天下之中”。《路史》中记述：“柱所
都蒲坂”，认为上古传说中的农神，即烈山
氏之子柱曾建都于此, ….

文档1

文档2

{“summary”：“唐代作为历史背景”，
“explanation”：“唐代是王维活动的历史背景，为他的艺术创作提供了背景。中国历史上
的这一时期文化繁荣，政治稳定，是艺术发展的重要时期。王维与唐代的联系凸显了他当
时文化景观中的作用。” }, {
“summary”： “山西杞县是王维的祖籍”,
“explanation”：“山西杞县是王维的祖籍，这为了解他的家庭背景和文化遗产提供了见解
。王维与山西杞县之间的联系揭示了他的根源和影响，塑造了他的艺术敏感性和创作成果
。了解王维与山西杞县的联系可以丰富我们对其个人历史和艺术动机的理解。” },{
“summary”：“河东蒲州是王维的出生地”,
“explanation”：“河东蒲州是王维的出生地，标志着这位有影响力的诗人和画家的地理起
源。王维与河东蒲州的联系突显了他成长和早年生活经历的地域背景，这可能影响了他的
艺术视野和主题选择。探究王维与河东蒲州的渊源，有助于我们了解他的成长经历和文化
背景。” },{
“summary”: “王维的主要成就和代表作”},{, 
“explanation”: “王维精通诗书画音乐，尤长五言诗，与孟浩然并称“王孟”，有“诗佛”
之称，著有《相思》《山居秋暝》《王右丞集》…”
“summary”：“永济是中华文明发祥地的历史见证”,
“explanation”：“永济，古称蒲坂，是中华民族发祥地的核心区域，被司马迁在《史记》
中称为“天下之中”。《路史》记载，“柱所都蒲坂”，指上古农神烈山氏之子柱曾建都
于此。先秦史专家丁山考证认为，能植百谷百蔬的“柱”即为“后土”的省称… …” }

… ….

1

2

3

4

代表作为《王右

丞集》诗人，其

家乡被司马迁称

之为什么？

王维是一位山水田园派诗人，以其
代表作《王右丞集》而闻名，他的
家乡被司马迁称之为“中华民族发
祥地的核心区域”，这一称呼王维
家乡的重要地位，以及其与中国历
史和文化的紧密联系。
王维的祖籍是…
总的来说，王维作为….

王维

河东蒲州

唐朝

山西祁县

王维是一位唐代诗人和画家，
精通诗、书、画、音乐等，以
诗名盛于开元、天宝年间。

desc

河东蒲州是王维的出生地，
现在位于陕西省运城市

蒲州 永济

desc

王维出生于河东蒲州，
是他的出生地

desc
王维的祖籍地
是山西祁县

desc

蒲州与永济有历史关联，是
中华民族的核心区域之一

desc

Docs

抽取

图谱 社区

划分

Summary

生成 索引

Gen(Query, Top(N, Gen((Query, ))))
Summary

GraphRAG 向量

Gen(Query,  ) 3

Gen(Query,  ) 4

Gen(Query,  ) )5

5

Gen(Query, ( 

抽取
社区
摘要

评估方式(主观评分)：

• Comprehensiveness

• Diversity

• Empowerment

演进代表: LightRAG、DB-GPT等

OpenSPG/KAG



以HippoRAG为代表的多跳问答

王维
王维（693年或694年或701年—761年），
字摩诘，号摩诘居士，河东蒲州人，祖籍山
西祁县。唐朝诗人、画家。出身太原王氏分
支河东王氏。于开元十九年（731年）状元
及第，历官右拾遗、监察御史、河西节度使
判官, ….

蒲州
古代地名。 永济古称蒲坂，是中华民族发祥
地的核心区域，司马 迁在《史记》中称这里
为“天下之中”。《路史》中记述：“柱所
都蒲坂”，认为上古传说中的农神，即烈山
氏之子柱曾建都于此, ….

文档1

文档2

王维

河东蒲州

唐朝

山西祁县

王维是一位唐代诗人和画家，
精通诗、书、画、音乐等，以
诗名盛于开元、天宝年间。

河东蒲州是王维的出生地，
现在位于陕西省运城市

蒲州 永济

王维出生于河东蒲州，
是他的出生地

王维的祖籍地
是山西祁县

desc

蒲州与永济有历史关联，是
中华民族的核心区域之一抽取

更新索引

代表作为《王右丞集》诗人的家乡被司马迁
称之为什么？

天下之中

CoT + DPR/PPR 

文档1

文档2
Gen(Query, (               ）

Docs

抽取

图信息

索引

Gen(Query,  )
supporting_docs

CoT + DPR/PPR

https://arxiv.org/pdf/2405.14831

评估方式(客观评分)：

• EM

• F1

OpenSPG/KAG



GraphRAG类方法面临的挑战

文档/摘要-图索引文档块
抽取 向量&图存储存储

用户 查询

相关文档块

相似度计算

#1

#2

#N

...

...

上下文 冻结的大语言模型

知识精准度差

依赖开放信息抽取方法，引入了大量的数
据噪声，知识精准度差。

复杂推理弱
使用图结构实现跨文档的信息传播，缓解
了向量召回的不足。例如需要多跳、复杂
逻辑依然存在不足。LLMs推理能力有限

信息缺乏校验

检索到错误。噪声的信息后生成错误答案，
仍然可能存在幻觉

索引阶段

检索阶段

生成阶段

OpenSPG/KAG



知识增强大模型的主要路线

以KBQA为原型演进，KGs => R + G 

以检索(Graph Retrieval)为始、以LLM生成(Generation)为终

Gen(Query, Top(N,              ))

KG 检索/剪枝
subgraphs

OpenSPG/KAG



KG作为结构化数据源，比较经典的任务形式

问题理解

逻辑拆解

知识查询

逻辑执行

子图检索

相关度量

剪枝推理

结果排序

A Survey on Complex Knowledge Base Question Answering: Methods, Challenges and Solutions

OpenSPG/KAG



KBQA与大模型技术栈结合的演进

Reasoning on Graphs: Faithful and Interpretable Large Language Model ReasoningLearning to Plan for Retrieval-Augmented Large Language Models from Knowledge Graphs

OpenSPG/KAG



KBQA与大模型技术栈结合的演进

THINK-ON-GRAPH: DEEP AND RESPONSIBLE REASONING OF LARGE LANGUAGE MODEL ON 

KNOWLEDGE GRAPH

THINK-ON-GRAPH 2.0: DEEP AND FAITHFUL LARGE LANGUAGE MODEL REASONING WITH 

KNOWLEDGEGUIDED RETRIEVAL AUGMENTED GENERATION

OpenSPG/KAG



KBQA类方案面临的挑战

用户 查询

Suggraph/path

子图查询

KG推理 冻结的大语言模型

图谱构建门槛高

依赖高质量的知识图谱，图谱构建门槛高，
高质量的知识图谱需要大量人力

检索阶段

生成阶段

图谱构建

+

信息损失大，知识图谱中只包含了实体、
关系、属性等，相对信息丰富的原始文本，
信息损失较大

可阅读性差，生成的答案包含关键事实，
上下文信息较少

实体粒度偏差

可读性差

OpenSPG/KAG



垂直领域的知识问答，存在哪些问题？

OpenSPG/KAG



银行风险报告：错误定性或错误逻辑 OpenSPG/KAG



银行风险报告：事实性错误或无依据 OpenSPG/KAG



政务问答：知识精准性问题

语义上可以推断是问“条件”，向量相似更接近“时间”

五险一金查询

五险一金

基本养老保险基本医疗保险

失业保险工商保险

生育保险 住房公积金

参保人员参保信息查询

怎么查我的养老金？

向量相似召回
查询逻辑

has has

hashas

has has

OpenSPG/KAG



政务问答：知识完备性问题

建造、翻建、大修自住住房申请住房公积金贷款  0.681

新建住房个人住房公积金贷款申请（期房）0.679

住房公积金贷款业务-一手房住房公积金组合贷款 0.629

住房公积金贷款还款账户变更  0.550

购买我市自住住房申请异地公积金贷款 0.627

住房公积金贷款办理-二手房住房公积金贷款办理 0.664

Query：怎么申请公
积金贷款？

新建住房个人住房公积金贷款申请（现房） 0.674

Query：怎么办居住
证？

Query：户口登记、
注销、迁移？

Query：怎么领取残
疾人补贴？

住房公积金贷款业务-二手房住房公积金贴息贷款 0.616

住房公积金贷款业务-借款人信息变更 0.598

公积金贷款

申请公积金贷款

公积金贷款信

息变更

查询公积金

贷款

新建住房……公积

金贷款

二手房……公积金贷款

期房公积金贷款

二手房……贴息公积

金贷款

…………

…………

查询逻辑

top3

missed

OpenSPG/KAG



垂域知识服务的典型要求

私域文档&数据 建索引 + 检索 + 推理 + 生成
专业性知识服务

专业问答

法律、政务、医疗、科学

知识精准

知识完备

逻辑严谨

时间敏感

数值敏感

写作助手

新闻稿、研报、分析

场景 要求

4. 张冠李戴 5. 不能区分重要性

3. 时间、数值不敏感2 事实性错误或无依据

6. 语义不精准 7. 召回不完备

1.错误定性或错误逻辑

OpenSPG/KAG



RAG

KBQA

Indexing Retrieve Generation

Chunk&
向量化

向量检索 QFS

优点 缺点

引用原事实

构建成本低

效率高

信息完备

精准性不足

逻辑性差

实体抽取

SPO抽取

结构化查询语句

实体链指

语义推理

构建成本高

信息有损

知识缺失

可读性差

精准

逻辑清晰

置信度高

时间和数值敏感

GraphRAG
Chunk&
向量化&

图

向量检索
&PPR

QFS

使用门槛低

文档语义关联

信息完备

精准性不足

逻辑性差

-->

-->

-->

OpenSPG/KAG



依赖LLM的答案生成依然存在不同程度的幻觉

矛盾
错误

• 蚂蚁公布了FCE(factual consistency evaluation)

benchmark，定义了RAG情况下会出现的“幻觉”问题

• 公开模型，都存在不同种类的幻觉偏差，30%~40%的

RAG会存在结构性错误，不易被察觉。

• 除了文本的检索增强，我们需要更加知识化的表

达，降低幻觉

Doc Retrieval-Based RAG依赖LLM的结果生成

实体
反转

合并
错误

概念
替换

… 
8类

OpenSPG/KAG



知识精准

KG

RAG

GraphRAG

信息完备

逻辑严谨

易用性高

构建门槛高、知识稀疏

缺少语义、逻辑关联

OpenIE信息抽取，引入大量噪声

LLM 幻觉问题

期待 问题手段

OpenSPG/KAG



KBQA + HippoRAG => KAG

KGs + Docs => R&R + G 

KBQA与HippoRAG的启发和借鉴

以推理(Reasoning&Retrieval)为始、LLM生成(Generation)为终

OpenSPG-KAG
切分

Docs Chunks

抽取 对齐 图存

索引 Gen(SubQuery, Top(N,         ))ChunksKGDSL+
推理

三元组 图谱

OpenSPG/KAG



朴素的KAG，用知识抽取弥补图谱的稀疏性

KG符号推理

图结构推理

文档Chunk推理

Query Answer

有结果

有结果

有结果

无结果

无结果

准确率高、覆盖率低、速度快

准确率中、覆盖率中、速度中

准确率低、覆盖率高、速度慢

• 通过知识问答提升逻辑推理能力

• 通过信息抽取来弥补知识稀疏性

• 通过开放抽取来降低落地的门槛

结构化知识构建 开放信息抽取

逻辑符号引导的分层推理与检索

OpenSPG/KAG



KAG – 技术架构 OpenSPG/KAG



KAG分层知识索引，同一实体空间的不同分层

• 升级SPG为面向大模型友好的知识表示LLMFriSPG

• 兼容强Schema专业知识和弱Schema开放信息

• 图结构知识与文本知识的互索引结构

• 专业领域可平滑调节的专业决策与信息检索, 丰富知识完备性

关键升级 1

OpenSPG/KAG



LLMFriSPG示例

KAG – Indexing Structure

KAG – Indexing instance of Jay Chou

Organization(组织机构): EntityType

properties:

        id(主键): Text

index: TextAndVector

        name(机构名): Text

index: TextAndVector

        desc(描述): Text

index: TextAndVector

semanticType(语义类型): Text

Person(人物): EntityType

properties:

        id(主键): Text

index: TextAndVector

        name(姓名): Text

index: TextAndVector

        desc(描述): Text

index: TextAndVector

        school (毕业院校): Organization

        gender (性别): Text

semanticType(语义类型): Text

Works(作品): EntityType

Concept(概念): EntityType

GeoLocation(地理位置): EntityType

……

Chunks(文章段落): EntityType

Others(其它): EntityType

default.schema

关键升级 1

OpenSPG/KAG



结构化构建与开放信息抽取共享实体空间

结构化构建

开放信息抽取

知识语义对齐

大幅降低知识图谱的构建门槛

基于语义对齐平衡信息抽取(低门槛)与专业构建

通过语义对齐缓解开放信息抽取引入的噪声问题

基于SPG的领域图谱

关键升级 1

OpenSPG/KAG



KAG结构化知识构建Pipeline（原OpenSPG既有）

关键升级 1

name: 谭鸭血老火锅（银泰城店）

category: 四川火锅

province: 四川省

city: 成都市

district: 武侯区

Email：xiaowang@163.com

ODPS数据源
实体类型定义

MifShop

propertyName  propertyType                 标化/链指算子及约束

name: String

category:         Category                        cateNormOp

adArea:      AdminArea(3/中国大陆) adAreaNormOp

email： Email   ^([a-zA-Z0-9_\-\.]+)@([a-zA-Z0-9_\-\.]+)\.([a-zA-Z]{2,5})$

融合算子

MifShopFusionOp

更新/写回
图谱存储

Step1：mapping

name: 谭鸭血老火锅（成都银泰城店）

email：xiaowang@163.com

Step2：属性标化/实体链指

AdminArea /武侯区

算子执行

Category/四川火锅

算子执行

Category/四川火锅

AdminArea /武侯区

name: 谭鸭血老火锅（成都银泰城店）

id：2021083100077000000027444409

email：123@163.com

name: 谭鸭血老火锅成都银泰城店

id：2021083100077000000027444409

email：123@163.com
算子执行

融合算子 之 实体归一

领域图谱存储

解决的主要问题

0、要素结构化:  首先获得目标实体、概念的结构化表达

1、映射与关联:   将结构化数据映射到目标property上并关联算子

2、要素标准化:  概念挂载、属性标化、实体链指

3、归一与融合:  实体链指&归一，关系、属性合并等

融合算子 
之 实体链指

算子执行

Step3：实体融合

OpenSPG/KAG



KAG非结构化开放信息抽取

关键升级 1

OpenSPG/KAG



KAG非结构化知识构建Pipeline

Reader

Splitter

Extractor

Vectorizer

Writer

AlignerDocs

(pdf, docx,csv,md)

(semantic chunking)

(Kag Information Extraction)

(Disambiguation, concept linking, fusing)

(Embedding for property which 
require vector retrieval in schema)

(dump builder-result into graph-
engine through openspg)

关键升级 1

OpenSPG/KAG



• KAG为什么要同时支持OpenIE 和 结构化构建？

• KAG为什么定义统一的知识表示和存储模型？

Q&A

OpenSPG/KAG



基于概念图的语义对齐

关键升级 2

概念

实例

Chunk

OpenSPG/KAG



KAG开放信息抽取阶段知识对齐示例

关键升级 2

OpenSPG/KAG



关键升级 2

KAG Logical form推理阶段的知识对齐

关键升级 2

OpenSPG/KAG



关键升级 2

KAG中常用的概念语义

关键升级 2

OpenSPG/KAG



• 语义对齐到底解决了什么问题？

• 怎么实现领域知识的对齐？

OpenSPG/KAG

Q&A



KAG-Solver

Reasoner

Generator
Reflector

KG Reasoning

LLM Reasoning

Alignment with KG Feedback

Plan & Retrieval & 
Memory

search engine vector engine graph engine

关键升级 3

OpenSPG/KAG



KAG-Solver：符号决策与大模型推理

Question

Sub-Q1 Sub-Qk Sub-Qn
dep dep

devidedevide

LogicForm-Q1 LogicForm-Qk LogicForm-Qn
Planner

KG-retrieval

Chunk-retrieval

dsl
on spg graph

dpr & ppr
on spg graph

Reasoner & Retriever

Memory

1

2

关键升级 3

OpenSPG/KAG



符号推理 与 参数推理融合图谱符号推理、向量检索及大模型推理

KAG-Solver：符号决策与大模型推理

关键升级 3

OpenSPG/KAG



• Logical form的问题拆解会有错误累加问题么？

• 从代码来看Logical form不是语义完备的，Logical form后面怎么发展？

• Logical form和KGDSL之间的边界和转换逻辑是什么？

Q&A

OpenSPG/KAG



基于KAG的业务应用

OpenSPG/KAG



KAG在蚂蚁业务中的应用(1)

政务办事问答

生活管家热点小报 银行风险分析

分析写作

知识问答

医疗健康问答

热点事件解读

OpenSPG/KAG



KAG在蚂蚁政务问答中的应用(2) 

保定市提取公积金需要哪些材料

购买自住住房提取住房公积金

我买房申请了500万公积金贷款，计
划20年还清，当前月利率是0.02，每
个月应该还多少钱

Basic RAG

KAG(内部)

有果
准确率

召回率

0.710.91
不全，提取公积金的12种不同情况

舟山市怎么查房产证 

未找到相关信息

遗漏，不动产权属证明网上查询 

生育险在哪里看

生育津贴支付

检索错误，参保人员参保信息查询

社保月缴费多少

职工参保登记

检索错误，没有事项

0.370.55

已知公积金贷款月供计算公式为[贷款本金×月利率
×(1+月利率)^还款月数]÷[(1+月利率)^还款月数-1]
算式：500万×0.02×（1+0.02）
^(20×12)÷[(1+0.02)^(20×12)-1

OpenSPG/KAG



KAG在蚂蚁政务问答中的应用(2) 

浙江省杭州市西湖区稳
定举证办理（连续就读）

办事指南

浙江省杭州市西湖区稳
定举证办理（连续就读）

办事指南

政府官网办事指南

用户 query

offline. Indexing Online 1. query Rewrite

Online2. Retrieval

严谨规划：将问题拆解为多跳符号化的逻辑表式
Logic form =  F(query + graph schema)

在读博士申请居住证是否需要学校开具在读证明

1. 查找博士办理居住证的办事指南
get_spo(s=s1:在读博士申请居住证|政务办事,p=p1:材料证明，
o=o1:材料证明)
2. 判断材料中是否需要在读证明
verify(left_expr=o1, right_expr=在读证明，op=包含)

Online3. Generation

连续就读稳定居住
证办理

办理连续就读稳定居住证
需要携带材料如下：1. 本
人身份证原件及复印件（1
份）;2.……

Chunk

事项

浙江省杭州市西湖区稳定举
证办理（连续就读）

浙江省杭州市西湖区稳
定举证办理（连续就读）

办事指南

居住证办理

Information Extraction

所需材料

Math：Count/sum/
sort/calculate/……

NLI：has_property/is a/ 
entailment

Generator

Answer 
Generation

Executor

Vector Retrieval

S:在读博士申请居住证

Semantic Retrieval

P:材料证明

Text Retrieval在读博士

连续就读

hypernym prediction

浙江省杭
州市西湖

区

行政区划
Vector

语义推理增强检索：query和知识库分布差异

UIE+概念推理+向量化 「建立互索引」

「执行器+生成器」提升答案可信度

OpenSPG/KAG



KAG精准问答案例(3)

黑产图谱，通过提升黑产特征挖掘、完善黑产
团伙刻画、推送线索助力司法部门线下打击等
手段，降低体系内赌博电诈风险。

1
2

定义"赌博App" 规则
定义"App开发者" 规则

典型风险模式

Logical Form 2 KGDSL

OpenSPG/KAG



KAG内置通用问答benchmark(4)

kag
├── examples
│ ├── 2wiki
│ ├── hotpotqa
│ ├── medicine
│ ├── musique
│ ├── riskmining
│ │ ├── builder
│ │ │ ├── data
│ │ │ └── indexer.py
│ │ ├── kag_config.cfg
│ │ ├── reasoner
│ │ │ ├── client.py
│ │ │ └── gambling_app.dsl
│ │ ├── schema
│ │ │ ├── RiskMining.schema
│ │ │ └── concept.rule
│ │ └── solver
│ │ ├── prompt
│ │ └── qa.py
│   │
│ ├── supplychain

OpenSPG/KAG



KAG与GraphRAG类方案的差异

框架 适用场景 量化指标
(hotpotqa 数据集)

特点

GraphRAG(
MS)

摘要生成类任务
(评估方式: 全面性、
多样性、赋权性)

EM: 0
F1: 0.053

• 通过层次聚类实现段落摘要的逐级生成，更关注答案生成的可理解性、

完整性、多视角

• 多跳问答等评测集量化指标较差，未提供逻辑符号推理的能力

HippoRAG 事实问答类任务
(评估方式::EM、F1)

EM: 0.457
F1 : 0.592

• 通过rdf 抽取 + 语义相似拉边，完成图谱构建

• 问答阶段，通过dpr + ppr 实现Chunk 召回

• 未利用语义、逻辑、符号等图谱技术栈

LightRAG 摘要生成类任务
(评估方式:全面性、
多样性、赋权性)

EM: 0
F1 : 0.034
耗时: 4811 秒
Tokens: 177.23万

• 通过rdf 五元组（带类型）抽取完成图谱构建

• 问答阶段，通过对query 中所包含实体、实体归属的概念实现Chunk 召

回

• 未利用语义、逻辑、符号等图谱技术栈

OpenSPG-
KAG (V0.5)

事实问答类任务+逻
辑推理类任务
(评估方式:EM、F1)

EM: 0.625
F1 : 0.762
耗时: 4232 秒
Tokens: 227.6 万

• 基于知识抽取、语义对齐、文本&图互索引等完成图谱知识库构建

• 基于逻辑符号引导的混合推理, 实现事实问答&逻辑推理类任务。

• kag-model 小模型媲美大模型效果，待开源…

• 摘要、对话类任务，待推进…

OpenSPG/KAG



OpenKG即将推出大模型增强系统评测

http://leaderboard.openkg.cn/ 

OpenSPG/KAG

http://leaderboard.openkg.cn/


联系我们

KAG: https://github.com/OpenSPG/KAG

使用文档: ReadMe

（技术交流群）

（欢迎使用、反馈，关注star）

OpenSPG/KAG

https://github.com/OpenSPG/KAG
https://github.com/OpenSPG/KAG/blob/master/README_cn.md
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